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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk merancang pipeline klasifikasi sentimen,
mengevaluasi kinerja model Transformer, dan memetakan pola opini publik
mengenai isu judionline di Indonesia berdasarkan komentar TikTok. Dataset awal
sebanyak 99.065 komentar disaring melalui tahap preprocessing (cleaning,
normalisasi slang, serta filtering komentar pendek dan bot-like) hingga
menghasilkan 73.782 data valid. Pelabelan otomatis dilakukan menggunakan
pendekatan Domain-Specific Lexicon (weak supervision) yang mengategorikan
data ke dalam kelas Netral (71,8%), Positif (19,9%), dan Negatif (8,3%). Dataset
dibagi menggunakan Stratified Sampling dengan rasio 70:15:15. Untuk mengatasi
masalah ketidakseimbangan kelas ekstrem (extreme class imbalance), proses fine-
tuning model IndoBERT-base-pl dioptimalkan menggunakan Custom
WeightedTrainer dengan pembobotan kelas inverse frequency. Hasil evaluasi pada
test set menunjukkan model IndoBERT mencapai Accuracy sebesar 99,28% dan
Macro F1-Score sebesar 98,90%, secara signifikan mengungguli model baseline
TF-1DF + LinearSVC (Macro F1-Score 93,72%). Capaian tinggi ini mencerminkan
efektivitas model dalam mempelajari dan mereplikasi pola pelabelan leksikon
(weak supervision), bukan keakuratan sentimen terhadap ground truth anotasi
manusia asli. Pembahasan pola narasi mengindikasikan bahwa dominasi kelas
Netral berpotensi merepresentasikan fenomena information fatigue, diikuti kelas
Positif yang didominasi desakan pemblokiran infrastruktur digital, serta kelas
Negatif yang menyoroti dampak sosial korban dan kritik penegakan hukum.
Kesimpulannya, integrasi leksikon domain-spesifik dan WeightedTrainer pada
IndoBERT terbukti robust dalam menangani teks informal yang tidak seimbang,
serta memberikan referensi berbasis bukti bagi regulator dalam merumuskan

kebijakan publik.

Kata kunci: Analisis Sentimen, IndoBERT, Fine-Tuning, Judi Online, TikTok.
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ABSTRACT

This study aims to design a sentiment classification pipeline, evaluate Transformer
model performance, and map public opinion patterns regarding online gambling in
Indonesia based on TikTok comments. The initial dataset of 99,065 comments was
filtered through preprocessing stages (cleaning, slang normalization, and filtering
short and bot-like comments), resulting in 73,782 valid entries. Automatic proxy
labeling was performed using a Domain-Specific Lexicon (weak supervision),
categorizing the data into Neutral (71.8%), Positive (19.9%), and Negative (8.3%)
classes. The dataset was split using Stratified Sampling with a 70:15:15 ratio. To
handle extreme class imbalance, fine-tuning of the IndoBERT-base-pl model was
optimized using a Custom WeightedTrainer with inverse frequency class weighting.
Evaluation results on the test set show that the IndoBERT model achieved 99.28%
Accuracy and a 98.90% Macro F1-Score, significantly outperforming the TF-IDF
+ LinearSVC baseline model (Macro F1-Score 93.72%). This high performance
reflects the model's effectiveness in learning and replicating lexicon-based labeling
patterns rather than sentiment accuracy against human ground-truth annotations.
Narrative analysis indicates that the dominance of the Neutral class potentially
represents information fatigue, followed by the Positive class demanding digital
infrastructure blocking, and the Negative class highlighting social impacts on
victims and criticisms of law enforcement. In conclusion, integrating a domain-
specific lexicon and WeightedTrainer in IndoBERT proves robust in handling
imbalanced informal text, providing evidence-based insights for regulators in

policy formulation.

Keyword: Sentiment Analysis, IndoBERT, Fine-Tuning, Online Gambling, TikTok.
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DAFTAR ISTILAH

Teknik komputasi dalam Natural Language Processing
(NLP) wuntuk mengidentifikasi, —mengekstraksi, dan
mengkategorikan opini atau emosi dalam teks ke dalam
kelas polaritas tertentu (positif, negatif, netral).

Kondisi ketidakseimbangan distribusi data antar kelas dalam
dataset, di mana satu kelas mendominasi secara jumlah
dibandingkan kelas lainnya, yang dapat menyebabkan
model menjadi bias.

Fenomena pencampuran dua atau lebih bahasa dalam satu
tuturan atau kalimat, sangat umum ditemukan pada teks
media sosial Indonesia (misalnya campuran Bahasa
Indonesia, Jawa, dan Inggris).

Tabel evaluasi performa model Kklasifikasi yang
membandingkan hasil prediksi model dengan label aktual
(ground truth) untuk menghitung metrik seperti precision,
recall, dan F'1-Score.

Sub-bidang dari machine learning yang menggunakan
jaringan saraf tiruan berlapis-lapis (neural networks) untuk
memproses data dan mengenali pola kompleks secara
otomatis.

Paradigma penelitian yang berfokus pada pengembangan,
implementasi, dan evaluasi artefak komputasi (seperti
model atau sistem) sebagai solusi untuk memecahkan
masalah nyata.

Kamus kata yang dikonstruksi secara khusus untuk domain
atau topik tertentu (dalam hal ini, judi online), bukan kamus
sentimen umum, agar mampu menangkap kosakata spesifik

dan konteks lokal.
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F1-Score

Fine-Tuning

IndoBERT

Judi Online (Judol)

Machine Learning

Macro F1-Score

Natural Language
Processing (NLP)

Preprocessing

Proxy Label

Metrik evaluasi yang merupakan rata-rata harmonik dari
precision dan recall, digunakan untuk mengukur akurasi
model secara seimbang, terutama pada dataset yang tidak
seimbang (imbalanced).

Proses melatih kembali model pra-latih (pre-trained model)
pada dataset spesifik dengan laju pembelajaran (learning
rate) kecil untuk mengadaptasi representasi semantik model
ke tugas baru tanpa menghilangkan pengetahuan
sebelumnya.

Model bahasa pra-latih berbasis arsitektur Transformer yang
dikembangkan khusus untuk memahami bahasa Indonesia,
dilatih pada korpus teks Indonesia yang masif.

Aktivitas perjudian yang dilakukan melalui platform digital
atau internet, menjadi objek kajian utama dan domain
spesifik dalam penelitian ini.

Cabang kecerdasan buatan yang memungkinkan sistem
komputer belajar dan meningkatkan performanya dari data
secara otomatis tanpa diprogram secara eksplisit.

Rata-rata FI-Score yang dihitung dengan memberikan
bobot yang sama untuk setiap kelas, tanpa
memperhitungkan ukuran atau jumlah data masing-masing
kelas, sehingga adil untuk data yang tidak seimbang.
Bidang ilmu komputer dan linguistik komputasi yang
berfokus pada interaksi antara komputer dan bahasa
manusia, termasuk pemahaman, analisis, dan generasi teks.
Tahap awal pengolahan data mentah menjadi format yang
bersih, terstruktur, dan konsisten agar siap diproses oleh
model machine learning.

Label data yang dihasilkan secara otomatis melalui aturan

atau heuristik (seperti leksikon) sebagai pengganti label
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Self-Attention

Slang

State-of-the-Art (SOTA)

Stratified Sampling

Tokenization

Transformer

Weak Supervision

WeightedTrainer

manual, digunakan dalam pendekatan weak supervision

untuk dataset berskala besar.

Mekanisme inti dalam arsitektur Transformer yang
memungkinkan model menimbang pentingnya setiap kata
dalam kalimat terhadap kata lainnya untuk menangkap
konteks bidireksional dan dependensi jarak jauh.

Kata, frasa, atau ungkapan tidak baku yang digunakan dalam
percakapan informal, sangat dominan dandinamis pada teks
media sosial seperti TikTok.

Tingkat pencapaian tertinggi atau metode paling mutakhir
dan terbaik yang ada pada suatu bidang penelitian pada saat
tertentu.

Teknik pembagian dataset yang mempertahankan
persentase proporsi kelas yang sama pada setiap subset
(training, validation, tesf) untuk mencegah bias distribusi
selama pelatihan.

Proses memecah teks menjadi unit-unit kecil yang disebut
token (bisa berupa kata, sub-kata, atau karakter) sesuai
dengan vokabular model agar dapat diproses secara
numerik.

Arsitektur jaringan saraf tiruan modern yang mengandalkan
mekanisme attention untuk memproses data sekuensial
seperti  teks, menggantikan arsitektur RNN/LSTM
tradisional.

Pendekatan pelatihan model menggunakan label yang dibuat
secara otomatis, tidak sempurna, atau bersifat proksi (seperti
dari leksikon) karena keterbatasan ketersediaan data
berlabel manual yang akurat.

Modifikasi kustom pada kelas Trainer di pustaka Hugging
Face yang menyuntikkan bobot kelas (class weights) ke
dalam fungsi kerugian (loss function) untuk menangani
masalah class imbalance secara efektif.
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