
 

 

BAB V 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

 

5.1 Kesimpulan 

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dilakukan mengenai implementasi 

algoritma K-Means untuk pengelompokan risiko drop out mahasiswa penerima 

KIP di STMIK YMI Tegal angkatan 2022, maka dapat disimpulkan beberapa 

hal sebagai berikut: 

1. Algoritma K-Means terbukti efektif dalam mengelompokkan mahasiswa 

berdasarkan data IPK, tingkat kehadiran, dan jumlah ketidakhadiran. 

Pengelompokan ini dilakukan melalui proses normalisasi data, penentuan 

jumlah cluster optimal dengan metode elbow, serta penerapan algoritma K-

Means menggunakan Python. 

2. Berdasarkan hasil clustering, mahasiswa berhasil dikelompokkan ke dalam 

tiga kategori risiko, yaitu: 

a. Risiko Tinggi, ditandai dengan tingkat kehadiran yang rendah (sekitar 

82–87%) dan IPK yang juga cenderung rendah (sekitar 3.4). 

b. Risiko Sedang, dengan kehadiran dan IPK dalam kategori menengah. 

c. Risiko Rendah, ditunjukkan oleh kehadiran tinggi (≥ 93%) dan IPK di 

atas rata-rata (≥ 3.8). 

3. Visualisasi hasil clustering menunjukkan distribusi data yang jelas dan 

dapat digunakan oleh pihak kampus sebagai dasar pengambilan keputusan, 

khususnya untuk melakukan intervensi akademik kepada mahasiswa 

berisiko tinggi dan sedang. 

4. Penelitian ini menunjukkan bahwa data kehadiran dan IPK dapat 

dimanfaatkan sebagai indikator awal dalam mendeteksi potensi drop out, 

serta penggunaan metode data mining seperti K-Means memiliki potensi 

besar dalam mendukung manajemen akademik berbasis data. 
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5.2 Saran Penelitian Berikutnya 

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dilakukan, penulis memberikan 

beberapa saran sebagai berikut: 

1. Bagi PihakBagi pihak institusi pendidikan, khususnya STMIK YMI Tegal, 

diharapkan dapat memanfaatkan hasil pengelompokan ini sebagai acuan 

untuk melakukan pendampingan akademik yang lebih terarah kepada 

mahasiswa yang tergolong dalam kategori risiko tinggi dan sedang 

2. Data kehadiran dan IPK sebaiknya dimonitor secara berkala oleh pihak 

kampus dan dijadikan indikator awal dalam sistem monitoring akademik, 

sehingga intervensi dapat dilakukan sejak dini. 
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LAMPIRAN 

 

 

Lampiran 1 Data Absensi Mahasiswa KIP 
 

 

No. 

 

Nama 

 

Jumlah Total Absensi 
 

TOTAL TIDAK 

HADIR 

 

IPK 

 

JUMLAH 

SKS 

Alfa Izin Sakit Hadir 

1 
AWALIA MUTIARA 

HIKMAH 
0 0 3 92 3 3,87 20 

2 ADAM 0 0 2 93 2 3,75 20 

3 AFFA MUNTAZAH 1 0 0 94 1 3,72 20 

4 MUFIDA ANGGRADITA 0 0 0 95 0 3,93 20 

5 NURUL KHAFIDOH 0 0 0 95 0 4 20 

 
6 

ANASTASYA KAROLIEN 

GUNAWAN 
0 2 1 92 3 3,66 20 

7 ARFAN DWI MAULANA 22 4 2 67 28 3,37 20 

8 SRI HASTUTI 0 0 0 95 0 3,89 20 

9 SILKY AFINA SALY 0 0 0 95 0 3,96 20 

10 SHAFIRA DWI NUR'IZZATI 0 0 0 95 0 3,77 20 

11 
RACHMA FADILAH 

KURNIANTO 
0 3 2 90 5 3,91 20 

12 AYU KARTIKA 0 5 2 88 7 3,67 20 

13 ILHAN RAMADHANU 0 2 5 88 7 3,41 20 

14 PENI NURUL FAUZAH 5 6 9 75 20 3,51 20 

15 
MOCH JANWAR ABDUL 

AZIS 
2 1 1 91 4 3,35 20 

16 AZIZ WAHYU SATRIO 8 2 1 83 11 3,5 20 

17 ALFIN PRASETIO 0 4 0 91 4 3,79 20 

18 DWI AYU LESTARI 0 0 0 95 0 3,93 20 

19 FAZA DAFFA HAIDAR 2 4 2 87 8 3,6 20 

20 
MUHAMMAD ADI 

MAULANA 
3 1 0 91 4 3,64 20 

21 NUR HIDAYAH 2 0 0 93 2 3,93 20 

22 BERLIYANO ALDI PUTRA 7 0 2 86 9 3,5 20 
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FEBRIAN NAUFAL PUTRA 
PRATAMA 

 

5 

 

4 

 

0 

 

86 

 

9 

 

3,4 
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